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FuzzyVar . Categ->Fuzzy

Type
Objet

Dialogue

Exemple

Lien

Références

Utilitaire de manipulation defichiers.

Lafonction assurée et exactement celle de FuzzyVar : Read Fuzzy File en partant d’ un fichier de
variables qualitatives.

L’ option utilise une seule fenéire de didlogue

EI=————Clateqofuzzgy0—°-+
---.cat type file ||Meteq.l:at |
Output file name (default = -—-01) I3 |

1) Fichier du type ---.cat obtenu par CategVar : Read Categ File sur un fichier de variables
qualitetives.

2) Nom générique des fichiers de sortie. Par défaut, on utilise le nom du fichier des variables
qualitatives augmenté de “01”.

Utiliser la fiche Meteq de la pile ADE-4+Data pour obtenir le fichier MeteoCat (23-10). Utiliser
CategVar : Read Categ File sur MeteoCat. Comparer les deux listings d’ exécution. |ls sont tres
voisns.

En fait, la notion de varidbles floues contient complétement, comme cas particulier, la notion de
variables qualitatives. Le tableau de variables floues obtenu par cette option et exactement le
tableau digonctif complet. L’ analyse des correspondances smples du tableau digonctif complet,
I’analyse des correspondances multiples du tableau de variables qualitatives et I'andyse des
correspondances floues du méme tableau sont confondues.

Ce cas particulier est cependant trés particulier, en ce sens que les indicatrices des classes d' une
méme varidble quditative sont non corrélées (ou orthogondes, en terme géomérique), ce qui
samplifie considérablement certaines notions dérivées. C'est pourquoi hous avons conserve la
manipulation des deux types de variables, pour respecter les habitudes des utilisateurs sur les
varidbles qualitatives ingpirées par des ouvrages désormais classiques.

Lebart, L., Morineau, A. & Tabart, N. (1977) Techniques de la description statistique,
méthodes et logiciels pour |a description des grands tableaux. Dunod, Paris. 1-351.

Lebart, L., Morineau, L. & Warwick, K.M. (1984) Multivariate descriptive analysis.
correspondence and related techniques for large matrices. Wiley, New York. 1-231.
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FuzzyVar : From GENETIX

Utilitaire de lecteure des fichiers .gtx du programme GENETIX. GENETIX est un logicid sous
Windows™ pour la génétique des populations du Laboratoire Génome et Populations, CNRS
UPR 9060, Université de Montpdlier 11, Montpellier (France), Université Montpdllier 2, Place E.
Bataillon, 34095 Montpellier cedex 05, France. e-mail : Genetix@crit.univ-montp2.fr, té. : (33)
67 14 38 87, fax : (33) 67 14 45 54. |l ext écrit par K. Belkhir. Freeware a http://www.univ-

Tous les traitements de GENETIX sont effectués sur des fichiers de données de génotypes
multilocus d'organismes diploi des. L’ option permet d’importer un fichier de ce type dans ADE-

From_GENETIX

Set||

Type
montp2.fr/~genetix/genetix.htm.
Objet
4.
Dialogue L’option utilise une seule fenéire de didlogue:
GENETIX file [.gtx]
1) Nom defichier du type .gtx.
Exemple

From_GEMETIX

GEMETIX file [.gtx)

Data input file (from GENETI X)

Locus = 15

Popul ations = 4

Data format 11 heterozygote |
Rows = 74 Cols = 38

E: \ Ade4\ GENETI X\ dat a. gt x

[£88i] [E-\AdeS\GENETIX\data.gtx |

02 hompzygote |

00 mi ssing|

E: \ Ade4\ GENETI X\ dat a

Utiliser la carte Genetix. Elle contient le fichier d exemple du logicied GENETIX !

Le tableau de données est passe en binaire. Les lignes sont les individus et les colonnes sont les
dldes Un individu héérozygote et codé 0 %200 20.., un individu hétérozygote est codé
000010..., une donnée manguante est codée 000000... Ci-dessous dans GENETIX et dans

ADE-4 (renvoyé dans Excdl) :

GENEPOF

iagnosllc FSTAT

Woir / lmprimer Codageen(, 1,2

Graphigue BIOSYS

£ propos . ARLEQUIM
21/05/98

Bl dat.cod - WordPad

Fichier Edition Affichage |nsertion Format 2

NEEE A=)
| 72 38
dat.lig
dat.col
ozzozoO00DzOoz2zoz2O0200020020202000020020202
ozil1izo0o00D202020200011020z202000020020202
ozzo0DzoOO0ODE0oD2020200020020z02000020020202
0EzZzO0DZOODDEODZOEODZO0D0ODO11E00z020000z00202802
0DEZzZzO0Dz0DODE0DZODEO0DZO0o0D0DzZO0o0NDzZzO0oz020000z2z00202802
0D&g112000&802020200011020202000020020202
ozz2o0z2000202020200020110202000020020202
ozil1izo000D202020200011110202000020020202
ozzoDzoooDzaozoao0200020020202000020020202
n=222mn?2>2n0nnMn=2 n0?>»M02>2n02?00n0?>»002?2?02>202 0000?00?22 n02n72
FuzzyVar p. 2
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AlB|c|D|E|F|G|H|I|J|K|L|[m|N]|o|P|Q|R|S|T|U|¥|wW|[X]|Y
1|lo 11 o100 0010 1.0 10,1 0,0 01 0,0 1 0 1 0
2|0 10505 1 00 0 1 0 1 0 1 0 1 0 0 005050 1 01 0
3|0 1101000 1,0 1.0 1.0/ 1, 0 0 01 0 0 1 01 0
4|0 11 0100 0 10 1 0 1 0 1 0 0 005051 0 0 1 0
5|0 11 01000 10 1.0 1 0 1 0 0 01 0 0 1 0 1 0
6|0 10505 1. 00 0 1, 0/1 0 1 01 0/ 0 005050 1. 0 1 0
F|0o 11 04000 10 1. 0 1 0 1 0 0 01 005050 1 0
8|0 10505 10,0 0 1,0 1. 0 1 0/ 1 0 0 005050505 0. 1. 0
9|0 11 0400 0 10 1 0 1 0/ 1 0 0 01 0 0 1 0 1 0
Mojo0o 11 01000 10 1. 0 1 0 1 0 0 01 0 0 1 0 1 0
M| o0 10505 1. 0/0 0 1, 0/t 0 1 01 000 10 0 1 0 1 0
12 mn 1 1 n 1 mn mn n 1 mn 1 n 1 mn 1 m mn mn 1 o nEne N 1 n

Category indication file
Rows = 38 Cols =1

(allels/locus)

E: \ Ade4\ GENETI X\ dat a_bl oA

L’indicateur de blocs de colonnes (dléles par locus) et conservé dans un fichier binaire. Le

tableau de données et son indicateur de blocs sont relus comme un fichier de variables floues.

IRk Ik S I S S R R I I O

* Description of a fuzzy coded matrix *

R R R IR I I I S R R R R R R R I I R

I nput file: E:\Ade4\ GENETI X\ dat a
Row nunber: 74, columm nunber: 38
Nunmber of nodalities for each variable:

Row nunber: 15
M ssing data: 8

Descri ption of categories:

Vari abl e nunber 1 has 2 categories

[ 1] Category: 1 Freq.: 0. 149
[ 2] Category: 2 Freq.: 0. 851
Vari abl e nunber 2 has 2 categories

[ 3] Category: 1 Freq.: 0.75
[ 4] Category: 2 Freq.: 0. 25
Vari abl e nunber 3 has 2 categories

[ 5] Category: 1 Freq. 0.703
[ 6] Category: 2 Freq. 0. 297
Vari abl e nunber 4 has 3 categories

[ 7] Category: 1 Freq. 0. 0811
[ 8] Category: 2 Freq. 0.196
[ 9] Category: 3 Freq. 0.723
Vari abl e nunber 15 has 2 categories

[ 37] Category: 1 Freq. 0.122
[ 38] Category: 2 Freq. 0.878
Qutput file: E:\Ade4\ GENETI X\ dat a

Row number: 74, colum nunber: 38

It contains the nodified table with type [L1/.../Lv]

[0, O, ..., O] are preserved for m ssing data

File E:\ Ade4\ GENETI X\ dat a. fuz contai ns

FuzzyVar

file E:\Ade4\ GENETI X\ dat a_bl oA
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----- nunber of rows: 74

----- number of variables: 15

----- nunber of categories: 38

————— categori e nunmber per variable (vector of 15 val ues)

----- mar gi nal frequency of modality (vector of 38 val ues)

Auxiliary binary output file E:\Ade4\GENETI X\ dataModa: I ndi cator vector
nmodal i ti es

It contains variable nunber for each nodality

It has 38 rows (nodalities) and one colum

of

Auxiliary ASCII output file E:\Ade4\GENETI X\data.123: |abels (two characters) for

38 nodalities

It contains one |abel for each nodality

It has 38 rows (nodalities) and | abels 1a,1b, ..., 2a, 2b,

Vari abl e nunber 1,2, ..., A ..., Z, +, Mdality nunber a,b, ..., z,+

Les éiquettes des locus, des dléles et des populations sont conservees :

Label s of locus in file E:\Ade4\ GENETI X\ dat a_| abl oc
Labels of allels in file E:\Ade4\ GENETI X\ dat a_| abal
Label s of populations in file E:\Ade4\ GENETI X\ dat a_| abpop

Pop 1 | domesticus | n = 24
Pop 2 | castaneus | n = 11
Pop 3 | nuscul us | n = 9
Pop 4 | casitas | n = 30

L’ indicateur de blocs des populations est dans :

Category indication file (individuals/population) E:\Ade4\ GENETI X\ dat a_bl oP

Rows = 4 Cols =1
Bloc 1: 24

Bloc 2: 11

Bloc 3: 9

Bl oc 4: 30

[I donne une variable quditetive :

Fil e E:\ Ade4\ GENETI X\ dat a_Pop contai ns one categorical variable
Row nunber: 74 Col um nunber: 1

Qualitative variables file: E:\Aded4\ GENETI X\ dat a_Pop
Nunmber of rows: 74, variables: 1, categories: 4

Description of categories

Vari abl e nunber 1 has 4 categories

[ 1] Cat egory: 1 Num 24 Freq.: 0.3243
[ 2] Cat egory: 2 Num 11 Freq.: 0. 1486
[ 3] Cat egory: 3 Num 9 Fregq.: 0.1216
[ 4] Cat egory: 4 Num 30 Freq.: 0. 4054

Auxiliary ASClIl output file E:\Ade4\GENETI X\ data_Pop.123: |labels (two characters)

for 4 nodalities
It contains one |abel for each nodality
It has 4 rows (mpodalities) and labels 1,2, ..., 4

21/05/98 FuzzyVar
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Le tableau de génotype est donc un tableau de variables floues particulieres accompagné d’ une
vaiable quditative indicatrice des populations.

Références

! Orth, A., Adama, T., Din, W. & Bonhomme, F. (1998) Hybridation naturelle entre deux sous
espéces de souris domestique Mus musculus domesticus et Mus musculus castaneus prés de
Lake Caditas (Cdlifornie). Genome: 41, 104-110.
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FuzzyVar . FuzDivindex

Type Utilitaire de calcul d' indices de diversité pour variables floues.
Objet L’ objectif de I’ option est smple. Un tableau de variables floues est un tableau de distributions de
fréquence :
N 3
‘\(b\o\e {\@\9\@ ;\\,z;&e

]
amisd;
N

Row n E

On peut lui associer un ensemble de scores numériques des modalités des variables :

variable 1

)
6: variable 2
[ ]
(]
[ ]
°
[ ]
[ ]

_lvariable v

L’ association d un score, d'une varidble et d' une ligne définit une moyenne et une variance. On
nesintéresseici qu’ aux variances qui sont des indices de diversité.

21/05/98 FuzzyVar p. 6



2, N 9
%, o@ 0@
°, F
L
%, 5, ® o
€

Row1l
Row 2
Row n

L’option cacule ces variances e les somme de diverses manieres pour définir des indices de
diversité synthétique. Lorsque les scores sont les coordonnées factorielles de I’ ACF (Andyse des

correspondances floues 1) on éend la diversité factoridle justifiée dans 2. Cette pratique et
utilisée et explicitée dans 3.

Dialogue L’option utilise une seule fenétre de didlogue :

EO=————— ruzDivinden

.fima type file |uartotTRF.fIma |
Categorie scoring file |uartutTRF.fIcu | 30 3
Output file name |221 |

1) Nom du fichier binaire d' entrée de type ---.flma créé par MCA : Fuzzy Correspondence
Andyss.

2) Nom du fichier binaire des scores des moddités. Il doit avoir autant de lignes qu'il y a de
colonnes dans le fichier flou utilise. Ce peut étre le fichier des coordonnées ---.flco associé a---
flma, mais ce nest pas obligatoire.

3) Nom générique des fichiers binaires de sortie (création).

Exemple Utiliser le dossier de travail créé par la carte Ostracodes de la pile ADE-4sData. Transposer le
fichier vartot par RledUtil : Transpose::

f——Transpse —————
Input file ||.lartot | 30 22
Dutput file |uartotTR |

Lirelefichier vartotTR par FuzzyVar : Read Fuzzy File :

EO==—— Read FuzzyFfile
Fuzzy variables: input file (---) |||.lartotTR | 22 30
Category indication file 1= [MitBloc | & 1

Output file name (default = ---F) |

Exécuter I anayse des correspondances floues par M CA : Fuzzy Correspondence Anadlysis :

21/05/98 FuzzyVar p.7



|§D§ Fuzzy Correspondence Analysis §_|

.fuz type file |||.lartotTRF.fuz |
Option: Row weighting file | |

Gader 3 facteurs et dépouiiller I'analyse pour vérifier que les scores des moddités ont un sens.
Utiliser la présente option :

Fuzzy table vartot TRF
Categorie score table vartotTRF.flco
Fuzzy diversity indices

Edition par ligne et par score des variances : pour une ligne du tableau flou et pour un score des
modadlités, chague variable renseignée (on tolére les profils vides notés O partout) on a une
vaiance. Le liging indique le numéro de lignes et le nombre de variables floues participant ala
moyenne de ces variances. Cette moyenne et la diversité de cette ligne pour ce score. On
somme les indices sur les scores pour obtenir ladiversité globae delaligne :

| 1] 8] 2.985e-02| 4.734e-02| 5.721e-03|Tot = 8.291e-02
| 2] 8] 5.635e-02| 7.315e-02| 8.854e-03|Tot = 1.384e-01
| 3] 8] 3.372e-02| 6.534e-02| 1.337e-02|Tot = 1.124e-01
| 4] 7] 1.643e-02| 3.673e-02| 5.649e-04|Tot = 5.372e-02
| 18 | 4 | 2.759e-02| 3.918e-02| 1.378e-01|Tot = 2.046e-01
| 19| 4 | 2.468e-02| 2.432e-02| 8.456e-02|Tot = 1.336e-01
| 20| 4| 2.816e-02| 2.306e-02| 8.690e-02|Tot = 1.38le-01
| 21| 8] 3.992e-02| 5.033e-02| 8.869e-02|Tot = 1.789e-01
| 22| 8| 4.337e-02| 6.527e-02| 1.56le-01|Tot = 2.647e-01

Les indices de diversité donnent pour chaque score et globaement une moyenne pondérée par le
nombre de varigbles participant ala définition desindices:

Conservation dans un fichier desindices de diversité par lignes et par scores:

File ZZ_drowscor contains conponent of the diversity index (row) for each
score. It has 22 rows and 3 col ums

Conservation dans un fichier desindices de diversté globaux par lignes:

File ZZ_drow contains the global diversity index for each row
It has 22 rows and 1 colum

Edition par variable et par score des variances : pour une variable du tableau flou et pour un
score des modalités, chaque individu renseigné (on tolere les profils vides notés O partout) on a
une variance. Le ligting indique le numéro des variables et le nombre de lignes participant ala
moyenne de ces variances. Cette moyenne et |a diversité de cette variable pour ce score. On
somme lesindices sur les scores pour obtenir ladiversté globde de lavarigble :

| 1| 17 | 4.37le-02| 1.362e-02| 1.180e-03|Tot = 5.852e-02
| 2| 17 | 4.209e-02| 1.096e-01| 6.630e-03|Tot = 1.583e-01
| 3| 17 | 8.838e-03| 1.574e-01| 6.815e-03|Tot = 1.730e-01
| 4] 16 | 5.532e-02| 4.843e-02| 2.980e-02|Tot = 1.336e-01

21/05/98 FuzzyVar p. 8



| 5] 22| 1.02le-01] 5.683e-02| 1.102e-02|Tot = 1.699e-01]
| 6] 22| 9.289e-02| 3.201e-02| 5.27le-02|Tot = 1.776e-01]
| 7] 22| 7.349e-02| 2.748e-02| 7.303e-02|Tot = 1.740e-01]
| 8| 22| 7.864e-02| 3.752e-02| 1.814e-01|Tot = 2.976e-01]

Les indices de diversité donnent pour chaque score et globalement une moyenne pondérée par le
nombre de lignes participant ala définition desindices :

On obtient drictement les mémes moyennes caculées soient comme moyenne des moyennes par
lignes, soit comme moyenne des moyenne par variables.

Conservation dans un fichier des indices de diversité par variables et par scores :

File ZZ_dvarscor contains conponent of the diversity index (variable) for
each score. It has 8 rows and 3 col umms

Conservation dans un fichier des indices de diversité globaux par variables:

File ZZ_dvar contains the global diversity index for each variable
It has 8 rows and 1 colum

Références
1 Chevendt, F., Dolédec, S. & Chessd, D. (1994) A fuzzy coding approach for the andysis of
long-term ecologica data. Freshwater Biology : 31, 295-3009.

2 Chessd, D., Lebreton, J.D. & Prodon, R. (1982) Mesures symétriques d'amplitude d'habitat et
de diversté intra-échantillon dans un tableau espéces-reevés. cas dun gradient smple. Compte
rendu hebdomadaire des séances de I'Académie des sciences. Paris, D : 111, 295, 83-88.

Thioulouse, J. & Chessdl, D. (1992) A method for reciproca scaling of species tolerance and
sample diversity. Ecology : 73, 670-680.

3 Cdlat, B., Dole-Olivier, M.J,, Bornette, G. & Pautou, G. (1994) Tempora and spetia
environmenta variability in the Upper Rhone River and its floodplain. Freshwater Biology : 31,
311-325.
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FuzzyVar . FuzFCMean

Type
Objet

Dialogue

Exemple

Utilitaire de manipulation de matrices.

A et un tableau dAFC (par exemple un tableau faunistique) apres COA : COrrespondence
Andydss ou COA : Row weighted COA. B est un tableau de variables floues (par exemple un
tableau de dtratégie des especes) apres FuzzyVar : Read Fuzzy File. R et le tableau des
moyennes des profils des variables floues sur les digtributions colonnes de A. R peut ére un
nouveau tableau flou ardlire avec laméme variable de partition des modaités que pour B.

M I

B A

I I

mn -

L’ option utilise une seule fenétre de didogue :

Ef===——————fuwzfiMean—0—————
.fuz type file | |
.fcta type file | |
Output file name | |

1) Fichier de type .fuz créé par FuzzyVar : Read Fuzzy File.

2) Fichier de type .fcta créé par COA : COrrespondence Anaysis ou COA : Row weighted
COA.

3) Nom du fichier de sortie (créeation).

Faire un dossier de travail avec la carte Tricho 1 delapile ADE-4sData. Le fichier Stra.contient
42 lignes-especes et 24 colonnes-modadités (profils écologiques bibliographiques). Le lire avec
FuzzyVa : Read Fuzzy File:

|§D§ Read Fuzzy File
Fuzzy rariables: input file (---) ||Stra | 42 24
Category indication file |StraBIuc | 4 1

Output file name (default = -—-F) |

I nput file: Stra

Row number: 42, colum nunber: 24

Number of nmodalities for each variable: file StraBl oc
Row number: 4

M ssing data: 1

Vari abl e nunber 3 has 2 categories

21/05/98 FuzzyVar p. 10



[ 15] Category: 2 Freq.: 0.274

Ajouter apartir dela carte Tricho+1 de la pile ADE-4+Data le fichier Fau avec 42 lignes-espéces
et 15 colonnes-releves. Analyser ce tableau faunigtique par COA : COrrespondence Analysis :

|§D§ COrrespondence Analysis §—|

Data file |Fau | 42 15 ‘

et noter qu'il est tres faiblement structuré. Chague relevé contient une combinaison d’ especes.
L’ option cacule pour chague relevés les profils écol ogiques moyens des espéces qu on 'y trouve.

il ruzftMean=————
fuz type file |StraF.fuz |

.fcta type file |Fau.fcta | 42 15
Output file name |muq |

File WN contains neans of the fuzzy variables from StraF. fuz
computed with profiles from Fau.
It has 15 rows and 24 col ums

Rdirelefichier de sortie:

|§D§ Read Fuzzy File
Fuzzy variables: input file (---) |lUlU | 15 24
Category indication file |StraBIuc | 4 1

Output file name (default = ---F) |

I nput file: WV

Row number: 15, columm nunber: 24

Number of modalities for each variable: file StraBl oc
Row nunber: 4

M ssing data: O

Vari abl e nunber 3 has 2 categories

[ 14] Category: 1 Freq.: 0.735
[ 15] Category: 2 Freq.: 0. 265

En fare 'andyse avec la pondération colonne du tableau faunistique pour retrouver les
digtributions par modaités de I'anadyse du tableau flou de départ andysé avec la pondération
ligne du méme tableau faunigtique :

|§D§ Fuzzy Correspondence Analysis §|
fuz type file =] [wwr.fuz |
Option: Row weighting file |Fau.f|:|J|: | 15 1

Mar gi nal distributions by variable:

Vari abl e nunber 3 has 2 categories

[14] Category: 1 Wei ght : 0.727
[15] Category: 2 Wei ght : 0.273

21/05/98 FuzzyVar p. 11



|§U§ Fuzzy Correspondence Analysis §_|

.fuz type file ||StraF.fuz |
Option: Row weighting file |Fau.fl:|:|| | 42 1

Mar gi nal distributions by variable:

Vari abl e nunber 3 has 2 categories

[14] Category: 1 Wei ght : 0.727
[15] Cat egory: 2 Wei ght : 0.273

La question se pose al’écologue de savoir s le cacul de la moyenne des traits biologiques des
espéces pour chague relevé a un sens. On peut évidemment répondre qu'on peut toujours
cdculer des moyennes. La question devient dors: est-ce que ces moyennes different
sgnificativement d' un relevé al’ autre ?

On noteradors que " analyse du tableau flou des moyennes est tres sensiblement |’ analyse de co-
inertie du tableau faunistique (AFC) et du tableau especes-traits (ACM) pondéré par la marge
ligne du tableau faunistique (Colnertia: Maiching two datidica triplets et Colnertia : Coinertia

andyss) :
|§D§ Matching two statistical triplets S0 —————u
First data input file [ [strar.nita | 42 24
second data input file =) [Fau.tcta | 42 15
Output file name |2 |
|§D§ Coinertia ana'usis %l
‘———.()ta input file I=][e-ota | 24 15 |

Les deux gpproches sont identiques S'il N’y a pas de données manquantes (ici, il y en a quelques
une). Le tableau moyen par relevés exprime donc la co-structure entre typol ogie des especes par
leur profils écologiques et typologie des especes par leur répartition temporelle. Le test est celui

de la co-inertie totale (Colnertia: Coinertia test - Fixed Tab 1 car le tableau faunistique 415
colonnes a été place en premiére position par rapport au tableau de profils a24 colonnes) :

|§D§ Coinertia test - Fised Tab 1 §|

---.>ma input file |2.<)ma |
Select @a number of permutations | II]I]q |

The fixed table is table 1: Fau.fcta

rumber of random matching: 1000 Observed: O.067202
Histogramm: minimum = 0.037331, moximum = 0. 107945
rumber of simulation X<0bs: 740 (freguency: 07400003
rumber of =imulation X:=0bs: 260 Cfrequency: 0.2600003

*

ek

ek ke
shobokeshoteskabobotokeskobsokookskookool

| kb bbbk bk bk ook
| bk bbbk bbbk

| kb bbbk

| kbt

ek

*

*

I, letest n'est pas Sgnificatif et I’ gpproche du tableau de moyennes est invaide.

Références
21/05/98 FuzzyVar p. 12



1 Ussglio-Polatera, P. (1991) Représentation graphique synthétique de la signification
écologique dun peuplement. Application aux meacroinvertéorés du Rhéne a Lyon. Bulletin
d'Ecologie: 22, 195-202.
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FuzzyVar : FuzRowMean

Type
Objet

Dialogue

Exemple

Utilitaire de Satistique descriptive.

A est un tableau de variables quantitatives dont on utilise une colonne. B est un tableau flou
(aprés FuzzyVa : Read Fuzzy File) , par exemple un tableau de profils écologiques. Pour chaque
ligne et chaque varigble de B on calcule | moyenne et la variance de la variable sectionnée
dansA :

Al

+
Selected

1 colummn

Weights

) .
_:| IMean-Varianee

Values

L’ option utilise une seule fenétre de didogue :

E0=———— FuzRowMean

.fuz type file || |
Categorie scoring file | |
Selected column (default = 1) | |
Output file name =] |

1) Fichier de type .fuz créé par FuzzyVar : Read Fuzzy File.

2) Nom du fichier du code numérique des moddlités (binaire, quantitatif). Il doit avoir autant de
lignes que |e précédent a de colonnes.

3) Numéro de la colonne sdlectionnée dans le fichier précédent. Par défaut, ¢’ est la premiére..

4) Nom générique des fichiers de sortie (création).

Faire un dossier de travail avec la carte Ostracodes 1 de la pile ADE-4sData. Transposer
(FledUtil : Trangpose) le fichier vartot (30-22) en vartotTR (22-30) pour avoir des variables
floues en colonnes :

fiDY—Q—]—Transpise ——"-——————
Input file =) [vartot | 50 22
Output file |uartutTH |

Lire (FuzzyVa : Read Fuzzy File) lefichier vatotTR :

EO=—— Read Fuzzy file
Fuzzy variables: input file (---) ||uartutTR | 22 30
Category indication file I [MitB1oc | 8 1

Output file name (default = -—-F) |
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EC=———— vartotTRF
i z 3 4

0.0200 0.5500 0.3300 0.0000
0..0200 0, 5400 0, 2200 0.,.0000
0.0100 0.7300 0.z300 0.0100
0.0700 0.56200 0.3100 0. 0000
00200 0.56600 0.z600 0.0000
0.0300 0,770 0..1200 0.0z00
N annm n adnn n nRnmn N annn

=T Ty

Pour la premiere variable (4 moddités) le premier habitat (premiére ligne) présente 2 % de
vaeurs dans lamoddité 1, 65 % dans lamodaité 2 et 33% danslamodalité 3. Lamodaité4 n'y
et pas représentée. Si on se donne un code numeérique des modalités (par exemple 1, 2, 3 et 4),
ce code permet de cdculer la position moyenne de I’ habitat et sa diversité sous forme de la
variance.

EOE=———— FuzRowMean

.fuz type file |uartutTRF.fuz |
Categorie scoring file |EudeMuda | 30 1
Selected column (default = 1) | |

Output file name |u1uq |

L’ option édite les moyennes et les variances des codes moddités caculées avec la pondération
moyenne sur |’ ensemble des profils renseignes :

Mar gi nal parameters

| var | Mean | Variance |
| 1| 2.125e+00| 3.197e-01|
| 2 | 2.355e+00| 9.373e-01|
| 3 | 1.769e+00| 7.483e-01|
| 4 | 1.948e+00| 1.046e+00|
| 5 | 1.386e+00| 4.598e-01|
| 6 | 2.890e+00| 9.557e-01|
| 7 | 2.055e+00| 8.543e-01]
| 8 | 1.732e+00| 7.908e-01|

File WN noy contains nmeans of the scores from CodeModa
conmputed with the fuzzy profiles fromvartot TRF. fuz
It has 22 rows and 8 col ums

File WNvar contains variances of the scores from CodeMdda
conmputed with the fuzzy profiles fromvartot TRF. fuz
It has 22 rows and 8 col ums

On peut faire une ACP non centrée des variances pour discuter des structures de I hétérogénéité
interne des types d' habitat :

Ef=—— NoncentredPlAI——r——|
Matrix input file 1= Jww_var 2 s |
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Références

Nitrate/N

Sulphates

[

Conductivity

Grain size
Organic matter

1 Marmonier, P, Bodergat, A.M. & Dolédec, S. (1994) Theoretical habitat templet, species
traits, and species richness: Odtracoda in the Upper Rhone River and its floodplain. Freshwater
Biology : 31, 341-355.
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Type
Objet

Dialogue

Exemple

Références

FuzzyVar . FuzZSimpson

Utilitaire de cdeul d'indices de diversité.

L’ objectif et tres Smple. Les vadeurs d une variable floue pour les moddités d une varidble
forment une digtribution de fréquence, ce qui donne un indice de Simpson dans la verson 1-D
(voir 1) qui s écrit :
— _ o p 2
Is=1- D=1-a,_, hk

ou Pk et la fréquence relative de la modaité k dans le profil de I'individu consdéré pour la
variable éudiée :

Meyenne par wariable

Moyenne par lignes

i L
1- 2
2

On cdcule I'indice pour chague couple individu-variable puis lamoyenne des indices par individu
et lamoyenne des indices par varigble.

L’ option utilise une seule fenétre de didogue :

flb=———————russimpspon 00—

.fuz type file ||l3ranu_ﬂrchiF.fuz | |

1) Nom du fichier de type ---.fuz créé par FuzzyVar : Reed Fuzzy File.

Créer un dossier de travail avec la carte Rhone Granu_Archi de la pile ADE-4¢sData. Lire le
fichier binaire Granu_Archi avec FuzzyVar : Read Fuzzy File et utiliser |’ option :

Si mpson diversity index for fuzzy data

Input file: Granu_Archi F.fuz for access to file Granu_ArchiF
Row number: 100, columm number: 9

Uni form row wei ghts

File Granu_Archi F_sintot contains Sinpson Diversity |ndices
It has 100 rows and 2 colums (vari abl es)

File Granu_Archi F_sinr contains mean |Index for each row
It has 100 rows and 1 columm

File Granu_Archi F_simv contains nean |Index for each variable
It has 2 rows and 1 colum
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1 Magurran, A.E. (1988) Ecological diversity and its measurement. Croom Helm Limited,
London. 1-179.
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Type
Objet

Dialogue

Exemple

FuzzyVar . Fuzzy Centring

Utilitaire de manipulation de données.

Aprés FuzzyVar: Read Fuzzy File, un tableau de varigbles floues est formé de didtribution de
fréquences par individus-lignes et bloc de modalités-colonnes. Pour son analyse et son utilisation,
pluseurs méthodes sont disponibles. L’ opération la plus simple consste aremplacer les blocs de
données manquantes (0, O, ..., 0) par la moyenne des profils des individus renseignés pour cette
vaiable et a centrer smplement le résultat. On a dors un tableau centré par colonnes avec a
nouveau (0, O, ..., 0) pour les blocs de données manquantes. Ce calcul est fait par la présente
option. Cela suffit pour éudier la corrdation entre variables floues par les méhodes implanté
dans Canonicd. Pour andyser directement le tableau par une ACP utiliser directement
PCA: Fuzzy PCA qui cdcule le méme tableau pour I'insérer dans un triplet statitique. Pour
andyser directement le tableau par une AFC utiliser directement MCA: Fuzzy Correspondence
Andydsqui utilise un autre centrage.

L’ option utilise une seule fenétre de didogue :

0 ES=S==—=——=———rurzy(entriic"ee—=————*H
fuz type file (=5
Option: Row weight file |:|
Outputfile name @efauit=--- 0 [F[_ |

1) Nom du fichier de type --- .fuz issu de FuzzyVar: Read Fuzzy File.

2) Option sur la pondération des lignes : utiliser un tableau contenant une pondération. Par défaut

la pondération uniforme est utilisée.

3) Nom générique des fichiers de sortie (création). Par défaut on utilise “---_ .

Utiliser la carte Coléoptéres. Lirelefichier :
JE==——————V Readfuiyfile =————————¢
Fuzzy variables: input file {---) 110 32
Category indication file 9 1
Output file name (default = ---F} |:|
Centrer e tableau :
I —fmemm=a—7Bp©
Option: Row weight file |:|
output file name (default = --- ) l:|
Centring of a fuzzy array
Input file: ESF.fuz for access to file ESF

Row number: 110, columm nunber: 32

Uni form row wei ghts

M ssing data: 5

File ESF_fOmm contains the table nm = mean for m ssing data

It has 110 rows and 32 columms (categories)
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FuzzyVar

p. 19



Lien

File ESF_fO contains the centred table
It has 110 rows and 32 columms (categories)

File ESF_fOpl contains the row weights
It has 110 rows and 1 colum

File ESF_fOblo contains the columm bl ock indicator
It has 9 rows and 1 colum

Le découpage en bloc est répété pour smplifier larecherche des fichiers.

On peut faire directement toutes les andyses canoniques des couples de deux variables floues
considérées comme des tableaux de variables centrées par Canonicd :

O=—————Ccoeflidents ———————1¢
Data file 1o 32
Col indicator (Default = 1,1,..1) 9 1

I nput file: ESF_fO
-> Rows: 110, colunns: 32
-> 9 blocs: 4/5/4/2/4/3/5/3/2/

Bl ock: 1 Dim 110 - 4 Rank: 3
Bl ock: 2 Dim 110 - 5 Rank: 4
Block: 3 Dim 110 - 4 Rank: 3
Block: 4 Dim 110 - 2 Rank: 1
Bl ock: 5 Dim 110 - 4 Rank: 3
Bl ock: 6 Dim 110 - 3 Rank: 2
Block: 7 Dim 110 - 5 Rank: 4
Bl ock: 8 Dim 110 - 3 Rank: 2
Bl ock: 9 Dim 110 - 2 Rank: 1

Canoni cal correlation coefficients

Hotel ling 1936

----------------------- Correlation matrix -------------------
[ 1] 1000

[ 2] 519 1000

[ 3] 630 852 1000

[ 4] 480 735 652 1000

[ 5] 458 830 747 780 1000

[ 6] 311 375 377 117 282 1000

[ 71 477 546 632 392 499 994 1000

[ 8 385 699 578 696 713 135 360 1000

[ 9] 274 826 628 659 621 163 416 809 1000

ESF fO.CCrl is a binary file with 9 rows and 9 col ums
Content: Canonical correlation (sqrt(lanbdal))

cancor squared

----------------------- Correlation matrix -------------------
[ 1] 1000

[ 2] 270 1000

[ 3] 397 726 1000

[ 4] 230 540 425 1000

[ 5] 209 689 558 608 1000

[ 6] 97 141 142 14 79 1000

[ 71 228 298 400 154 249 987 1000

[ 8] 148 488 334 484 508 18 129 1000

[ 9] 75 682 394 434 385 26 173 654 1000
ESF_fO. LSr2 is a binary file with 9 rows and 9 col umms
Content: Squared canonical correlation (lanmbdal)
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Dans cette gpproche, ¢’ est la corrdation entre deux traits écologiques qui est I’ objectif principal.
La trés forte corrdation canonique entre régime adimentaire (diet) & mode d dimentation
(feeding) indique une redondance inutile dans les données. (Vaoir partie 5).

Références

Bournaud, M., Richoux, P. & Usseglio-Polatera, P. (1992a) An approach to the synthesis of
quditative ecologicd information from aguatic coleoptera communities. Regulated rivers:
Research and Management : 7, 165-180.

Hotelling, H. (1936) Relations between two sets of variates. Biometrika: 28, 321-377.
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FuzzyVar . Genetic Missing Data

Type Utilitaire de manipulation defichiers.

Objet L’ option recode les données manquantes dans un tableau de génotypes par la digtribution de
fréquence des dléles de la population a lagudle gppartient I'individu porteur de la donnée
manquante. Elle porte sur des fichiers de données utilisant |e codage flou pour définir un génotype
multilocus. Pour un locus un individu hétérozygote et codé 0 Y00 ¥/4.., un individu hétérozygote
est codé 000010..., une donnée manquante est codée 000000... Les individus sont rangés par
blocs définissant les populations :

Locus

Individus é N

Populations

[
P
=

O P

hétérgzygote
hgmozygote
nconmnu

ogp
o g
ogp
ogP

Dialogue L’option utilise une seule fenétre de didogue :

Genetic Missing Data

_fuz type file Set | | |

Bloc indicator Set ! | |

1) Nom du fichier d’ entrée de type .fuz.
2) Indicateur de blocs des populations.

Exemple Utiliser lacarte Genetix qui renvoie au logicid GENETIX (voir From_GENETIX). Lirelefichier :

GENETIX file [.gtx] [[88i] [E-\AdeAGENETIX\datagtx |

Vari abl e nunber 5 has 2 categories
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[ 10] Category: 1 Freq.: 0.116
[ 11] Category: 2 Freq.: 0. 884
M ssing data Num 1 Freq.: 0.0135

Vari abl e nunber 6 has 2 categories

[ 12] Category: 1 Freq.: 0. 466
[ 13] Category: 2 Freq.: 0.534
M ssing data Num 1 Freq.: 0. 0135

Vari abl e nunber 7 has 3 categories

[ 14] Category: 1 Freq.: 0. 375
[ 15] Category: 2 Freq.: 0.535
[ 16] Category: 3 Freq.: 0. 0903
M ssing data Num 2 Freq.: 0. 027

_fuz type file Set | |E:\Ade4\EENETIX\dala. fuz |
i |E:\.Adeil\ﬁENETIX\dala_hIoP|4 1

Bloc indicator

I nput file: E:\Ade4\ GENETI X\ data. fuz
Row. 74 Col: 15 Categories: 38

I nput file: E:\Aded4\CENETI X\ dat a_bl oP
popul ations: 4

| 24| 11] 9| 30|

Rk Ik S I S

* Description of a fuzzy coded matrix *

R R R I R R R R R R I I R R

I nput file: AUXI

Row nunber: 74, columm numnber: 38

Nunmber of nodalities for each variable: file VECAUXI
Row number: 15

M ssing data: O Il n'y a plus de données manquantes

Descri ption of categories:

Vari abl e nunber 1 has 2 categories

[ 1] Category: 1 Freq.: 0. 149
[ 2] Category: 2 Freq.: 0. 851

Vari abl e nunber 5 has 2 categories

[ 10] Category: 1 Freq.: 0.115
[ 11] Category: 2 Freq.: 0. 885

Vari abl e nunber 6 has 2 categories

[ 12] Category: 1 Freq.: 0. 459
[ 13] Category: 2 Freq.: 0. 541

Vari abl e nunber 7 has 3 categories

[ 14] Category: 1 Freq.: 0. 378
[ 15] Category: 2 Freq.: 0.534
[ 16] Category: 3 Freq.: 0.0878

Vari abl e nunmber 15 has 2 categories
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[ 37] Category: 1 Freq.: 0.122

[ 38] Category: 2 Freq.: 0.878

Qut put file: E:\Ade4\ GENETI X\ dat aWvD

Row nunber: 74, columm numnber: 38

It contains the nodified table with type [L1/.../Lv]

[0, O, ..., O] are preserved for m ssing data

Fil e E:\ Ade4\ GENETI X\ dat aWvD. f uz cont ai ns

----- nunber of rows: 74

————— nunber of variables: 15

----- nunber of categories: 38

----- categori e nunmber per variable (vector of 15 val ues)
----- mar gi nal frequency of nodality (vector of 38 val ues)
Auxiliary binary output file E:\Ade4\GENETI X\ dataWwDModa: | ndicator
nodal i ties

It contains variable nunber for each nmodality

It has 38 rows (nodalities) and one colum

vector of

Auxiliary ASCIl output file E:\Ade4\GENETI X\ dataWvD. 123: | abels (two characters)

for 38 nodalities

It contains one |abel for each nodality

It has 38 rows (nodalities) and | abels 1a,1b, ..., 2a, 2b,

Vari abl e nunber 1,2, ..., A ..., Z, +, Mdality nunber a,b, ..., z,+

Faire les moyennes par population des codages flous:

FilesUtil
Input file Set | [EMAef\GENETIX\datawMD|74 38
cat file Set | [def\GENETIX\data_Pop.cat |
Column number for selection Set 1
Output file Set ‘Wmean
Option: sum [1] or mean [2] Set | |2| |

I nput file: E:\Ade4\ GENETI X\ dat aWvD
--- Number of rows: 74, columms: 38
Qutput file: Wrean

--- Nunber of rows: 4, colums: 38

Bi nary input file: E:\Ade4\GENETI X\ Wrean - 4 rows, 38 cols.

1] 0.0000 1.0000 0.8125 0.1875 1.0000 0.0000 0.0000 0.0000 1.
0.0000 1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 0.0000 0.0000 oO.
. 2083 0.1458 0.8542 0.0000 1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 0.0000 O.

o

0.0000 1.0000 0.0000 0.0000 1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 1.0000

2 | 0.3182 0.6818 1.0000 0.0000 0.2273 0.7727 0.0455 0.5455 0.

0.0000 1.0000 0.7273 0.2727 1.0000 0.0000 0.0000 0.4545 0.0455 O

0.0000 0.4091 0.0000 0.3182 0.6818 0.0000 1.0000 0.0000 1.0000

3 | 0.0000 1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 0.9444 O.
0.9444 0.0556 0.8333 0.1667 1.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
1.0000 0.0000 0.3889 0.6111 1.0000 0.0000 0.1250 0.8750 0.5000 O.

0.5000 0.0000 0.2500 0.7500 0.0000 0.3125 0.6875 1.0000 0.0000

4 | 0.2500 0.7500 0.8333 0.1667 0.8500 0.1500 0.1833 0.0000
0.0000 1.0000 0.6167 0.3833 0.2667 0.5167 0.2167 0.0833 0.0000
.2000 0.1833 0.8167 0.0000 0.2333 0.7667 1.0000 0.0000 0.0000 O.

o

0.0000 1.0000 0.0000 0.0000 1.0000 0.1167 0.8833 0.0000 1.0000

Comparer avec les résultats édités par GENETIX :

21/05/98 FuzzyVar

o

o O

0000
7917
0000

4091

. 4091
0.0909 0.0455 0.9545 0.0000 1.0000 0.0000 0.2727 0.7273 0.0000 O.

5909

0556

. 0000

0000

. 8167
. 7167

0000
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Distances  Mantel
Fiz. H. P et fréquences
! H zur zimulations

4 15

222322343224322

donmesticus 0.0000 1.0000 0.8125 0.1875 1.0000 0.0000 0.0000 0.0000 1.0000
1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.7917 0.2083 0.1458
0.0000 1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 1.0000 0.0000 0.0000
0. 0000 1.0000 0.0000 1.0000

castaneus 0.3182 0.6818 1.0000 0.0000 0.2273 0.7727 0.0455 0.5455 0.4091
1.0000 0.7273 0.2727 1.0000 0.0000 0.0000 0.4545 0.0455 0.4091 0.0909 0.0455
0. 0000 1.0000 0.0000 0.2727 0.7273 0.0000 0.5909 0.0000 0.4091 0.0000 0.3182
0. 0000 1.0000 0.0000 1.0000

muscul us 0. 0000 1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 1.0000 0.0000 0.9444 0.0556
0.0556 0.8333 0.1667 1.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 1.0000 0.0000
0.6111 1.0000 0.0000 0.1250 0.8750 0.5000 0.0000 0.5000 0.0000 0.2500 0.7500
0.3125 0.6875 1.0000 0.0000

casitas 0. 2500 0.7500 0.8333 0.1667 0.8500 0.1500 0.1833 0.0000 O0.8167
1.0000 0.6167 0.3833 0.2667 0.5167 0.2167 0.0833 0.0000 0.7167 0.2000 0.1833
0.0000 0.2333 0.7667 1.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 1.0000 0.0000 0.0000
0.1167 0.8833 0.0000 1.0000

HPD
(N) 23 11 8 30

95 0.0000 1.0000 1.0000 0.2667
100 1.0000 0.0000 0.0000 0.5167
105 0.0000 0.0000 0.0000 0.2167

Les moyennes par blocs sont exactement les fréquences dléiques par population.
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Type
Objet

FuzzyVar . OneBlock->Fuzzy

Utilitaire de manipulation defichiers.

La fonction assurée est exactement celle de FuzzyVar : Read Fuzzy File dans le cas particulier

d’ une saule variable floue.

Dialogue L’option utilise une seule fenéire de didogue:

Exemple Utiliser lafiche Foréts de lapile ADE-4sData pour obtenir le fichier H (43-23).

= OneBlockofuzy -
Input file (---) 0= [n | 43 23
Output file name (default = -—-P0)  [[3]| |

1) Nom du fichier d’ entrée.

2) Nom générique desfichiers de sortie. Par défautt, on utilise le nom du fichier d' entrée augmenté

de“PC” (abrégé de “Pour Cent”).

R R R I R R R R R I I I R R R I I

* Description of a fuzzy coding matrix *

IRk Ik I I S S S S I

I nput file: H

Row nunber: 43, columm nunber: 23

Number of nodalities for each variable: file provi
Row nunber: 1

M ssing data: O

Description of categories:

Vari abl e nunmber 1 has 23 categories

[ 1] Category: 1 Freq.: 0. 0726
[ 2] Category: 2 Freq.: 0.0717
[ 22] Category: 22 Freq.: 0.0132
[ 23] Category: 23 Freq.: 0. 0256

Qutput file: HPC

Row nunber: 43, columm nunber: 23

It contains the nodified table with type [L1/.../Lv]

[0, O, ..., O] are preserved for m ssing data

File HPC. fuz contains

----- nunmber of rows: 43

----- nunber of variables: 1

————— nunber of categories: 23

----- categori e number per variable (vector of 1 val ues)
----- mar gi nal frequency of modality (vector of 23 val ues)
Auxiliary binary output file HPCMbda: |ndicator vector of nodalities
It contains variable nunber for each nodality

It has 23 rows (nodalities) and one colum

Auxiliary ASCI| output file HPC. 123: |labels (two characters) for 23
nodal i ties
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Lien

Difficulté

It contains one |abel for each npdality
It has 23 rows (nodalities) and | abels 1a,1b, ..., 2a, 2b, ...
Variable nunber 1,2, ..., A, ..., Z,+, Modality nunber a,b, ..., z,+

L'exemple ci-dessus porte sur un tableau florisique et permet de préciser une question
importante sur le choix d’ une méthode d’ ordination. Un tel tableau génere deux types de profils :
les profils especes (rapport de I’ abondance de I’ espece dans le relevé sur I” abondance totale de
I’espéce) et les profils relevés (rgpport de I'abondance de I'espece dans le relevé sur
I abondance totale du relevé).

Seule l'andyse des correspondances (COA : COrrespondence Andyds) fonctionne
implicitement sur les deux systémes. L’andyse des correspondances floues (FuzzyVar :
OneBlock->Fuzzy suivi de MCA : Fuzzy Correspondence Analysis) travaille seulement sur les
profils lignes donc les profils rdevés s ceux-ci sont en ignes. L’ ACP sur profils (PCA : After
row % transformation PCA) fait de méme. Les deux analyses ont en commun une pondération
uniforme des lignes mais différent par le choix de la mérique (métrique du Chi2 pour I’ AFC floue
et métrique canonique pour I’ ACP).

Ces deux méthodes donnent des résultats différents aprés trangposition du tableau (I'anayse des
profils espéces ne donnent pas le méme résultat que I’ andyse des profils relevés). Seule I’ AFC
est insengble ala trangposition. C'est un avantage qui a pour inconvénient associ€ de donner des
poids aux relevés fonction des espéces présentes. Ecologiquement, ce n’est pas toujours une
bonne chose. Pour choisir on peut faire le raisonnement suivant.

Si I’ abondance par relevé varie beaucoup, par exemple s on a un relevé presque vide :

— cda indique que ce relevé et sans intéré (exemple : avifaune par mauvais temps, les
oiseaux ne chantent pas! ) : choisr I'AFC;;

— cdaindique que ce rlevé est particulier et que le résultat et important (exemple : setion
polluée en hydrobiologie) : choisir une ACP centrée par taxon ;

S I"abondance par relevé varie peu :
— on sintéresse essentiellement ala typologie réciprogque especes-reevés : choisr I’ AFC
— on Sintéresse essantielement ala typologie des especes, en particulier en connexion avec

de I'information connexe sur la biologie des especes, utiliser une andyse sur les profils espéces ;

— on sintérese essentiellement ala typologie des relevés, en particulier en connexion avec
de I'informetion connexe sur le milieu environnant, utiliser une anayse sur les profils rlevés. Dans
ce dernier cas, I'AFC floue donne plutét trop d'importance aux especes rares et I' ACP sur
profils donne plutdt trop d’ importance aux espéces abondantes.

Il n'y apas de méhode qui donne le meilleur résultat dans toutes les circonstances.
II'y a plusieurs enchainements possibles pour un méme réaultat, par exemple:

1) Bin->Bin : Frequencies (option pourcentage par ligne)
2) COA : COrrespondence Andyss

est équivaent de 1) FuzzyVa : OneBlock->Fuzzy
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2) MCA : Fuzzy Correspondence Andysis

ouencorede 1) COA : Row weighted COA

21/05/98 FuzzyVar

p. 28



FuzzyVar . Read Fuzzy File

Type
Objet

Dialogue

Utilitaire de manipulation defichier.

L’option condtitue la premiére étgpe obligatoire pour toute utilisation d'un fichier de variables
floues. On désigne, dans ADE-4, par variable floue I’ enregistrement de I'information sous la
forme d' une répartition de poids entre des modalités.

Dans une vaiable quditative, I'information e du type digonctif. Un individu aigique est
caractérist par une moddité et une seule qui engendre une information du type :
00,..,10,.,0

Dans une vaiadle floue, I'information et du type digributionnd. Un individu satisique est
caractérisé par une digtribution de poids entre les modalité du type :

P1, P2, - p]’ - Pm

La somme des poids est égde al’unité. Une variable quditative est donc une varigble floue
dégénérée ou latotaité du poids a éé attribuée aune seule modalité.

Pour définir des variables flouesil faut posseder deux types d'information. Le premier porte sur la
sructure du tableau individus-modalités. Les individus sont toujours en ligne et les moddités sont
en colonnes. Les modalités d’' une méme variable sont cortigués. 1l suffit de connaitre les nombres
de modalités par variables qui doivent é&re consgné dans un fichier binaire aune seule colonne et
autant de lignesqu'il y ade variables. Cefichier sera gppelé I'indicateur des moddités.

Le second type d'informeation et le fichier de données lui-méme qui ne contient que des nombres
positifs ou nuls. La somme des vaeurs pour un méme individu et une méme varigble peut ére
quelconque mais dle et ramenée a I’unité dans le fichier de sortie. Il est donc équivalent
d enregistrer 5, 0, 3, 2 0u .5, 0, .3, .2 ou encore 50, 0, 30, 20.

L’enregistrement O pour toutes les moddités d'une variable et I'équivdent d une donnée
manquante. Le fait et toléré et le profil associé impossible acadculer est remplacé par une suite
de 0. Il sera remplacé par le profil moyen de tous les individus ayant fourni une vaeur dans
I"analyse des correspondances floues. 11 convient de ne pas abuser de cette possibilité.

L’ option utilise une seule fenétre de didogue :

[IEE——————— Read FuzzyFile

Fuzzy variables: input file (---)  ([3[Es | 110 32
Category indication file |ESnum | 9 1
Dutput file name (default = ---F) | |

1) Fchier d entrée individus-modadités.
2) Fichier indicateur des moddités.
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Exemple

3) Nom de fichier de sortie (créetion) : par défaut ¢ est le nom du fichier d’ entrée augmenté du

caractere “F".

Utiliser la carte Coléopteres de la pile ADE-4sData pour obtenir le fichier ES (110-32) et le
fichier ESnum (9-1). On obtient un descriptif des données et des fichiers auxiliaires qui seront

utilisé par d' autres modules:

R R R I R R R R R I I I R R R I I

* Description of a fuzzy coding matrix *
EIE R I I S I I O I I
I nput file: ES

Row nunber: 110, columm nunber: 32

Number of modalities for each variable: file ESnum

Row nunber: 9
M ssing data: 5
Description of categories:

Vari abl e nunber 1 has 4 categories

[ 1] Category: 1 Freq 0. 468
[ 2] Category: 2 Freq.: 0. 261
[ 3] Category: 3 Freq.: 0. 152
[ 4] Category: 4 Freq.: 0.119
M ssing data Num 2 Freq.: 0.0182

Vari abl e nunber 2 has 5 categories

[ 5] Category: 1 Freq 0. 0694
[ 6] Category: 2 Freq.: 0. 159
[ 7] Category: 3 Freq.: 0. 0907
[ 8] Category: 4 Freq.: 0. 0944
[ 9] Category: 5 Freq 0. 587

Vari abl e nunber 3 has 4 categories

Vari abl e nunber 9 has 2 categories

[ 31] Category: 1 Freq.: 0. 318
[ 32] Category: 2 Freq.: 0. 682
Qut put file: ESF

Row nunber: 110, colum nunber: 32

It contains the nodified table with type [L1/.../Lv]

[0, O, ..., O] are preserved for m ssing data
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ENE—————————————— B3 &| §E§|

aAlB]C]p]E]JF]s[HIJaJK]JL][H][N]O]P]alr]s[TJu]Y¥[w]x]
1 A4 13 a3 . . R T . Rl . S It B R T =13 -1 J=
2 |55 27 a8 A7 5 33 . |18 36 43 . L1 . BT 33 . .14 BR) 5
3 5033 a7 . . o2 4 04 . .25 75 1. . . 67 33 . .14 BR) 5
4 |3z 33 a7 A7 . . . . N . 23 TE 1. . . BT 33 . .14 BR) S
5 S0 a7 g2 2 o2 2 2|A7 33 33 AV 1. . .23 5023 .14 BR) 5
95 | 1. 3 9 3033 a7 1.1 3 3 3367 2.
96 | 1. 5 5 5 033 a7 1.1 5 5 33 67| 20
o7 | 1. 29 57 14 g3 A7 1.1 3 A 3863 2 .
o8 | 1. 43 37 A3 36 18 1.1 3 3 3863 2 .
99 | 1. 43 57 4 4 2 1.l 5 = a8 B3 2 .
100] 1. 43 37 g3 a7 1.1 3 3 38 63 2 .
101 1. 43 37 4 4 2 1.1 5 35 38 63 2
102] 1. 43 .37 4 4 2 1.1 3 A 38 63 2 .
103 1. 43 .37 3033 a7 1.1 3 3 38 63 2 .
104] 1. 43 37 3033 a7 1.1 5 35 38 63 2
105 1. . . |43 57 g3 A7 1.1 3 A 3863 2 .
106 . .1 .36 .44 43 36 18 1.1 3 3 57 43 2 .
107 . . . N . . 15 5 . . 1|67 33 25 75 2
108 .20 29 14 29 . . . . N . R - . - - S a3 2 .
109 5 25 5 . . R - 4 4 2 . 33 67 g3 5] 2 .
110) .36 14 . . . . . . 1. . G T ] 4 86| 86
T11
1175
115
1143
4[4[ M] ESF-t / IEE I

File ESF.fuz contains

----- nunmber of rows: 110

----- number of variables: 9

————— nunber of categories: 32

----- categori e nunmber per variable (vector of 9 val ues)
----- mar gi nal frequency of modality (vector of 32 val ues)

Auxi liary binary output file ESFModa: |Indicator vector of nodalities
It contains variable nunber for each nodality
It has 32 rows (nodalities) and one colum

Auxi liary ASCI| output file ESF.123: l|labels (two characters) for 32
nodal i ties

It contains one |abel for each npdality

It has 32 rows (nodalities) and |abels 1a,1b, ..., 2a, 2b

Variabl e number 1,2, ..., A ..., Z,+, Mdality nunber a,b, ..., z,+

Lefichier ESF et du type individus-modalités et contient des distributions de fréquence par blocs
de moddités. Vérifier cette ructure en éditart le fichier avec Excd ™ (Cf. ci-dessus).

Le fichier ESFfuz contient de I'information sous forme texte, respectivement le nombre
d'individus (110), le nombre de variables (9), le nombre de moddités (32), le nombre de
modalités de la varidble 1 (4), ..., le nombre de moddités de la variable 9 (2), la fréquence
moyenne des moddités de la variable 1 (.468, .261, .152, .119), ..., la fréquence moyenne des
modalités de lavariable 9 (.318, .682).

Le fichier ESF.123 contient des &iquettes pour les modaités dansle format : 1a, 1b, 1c, 1d, 2a,
2b, 2c, 2d, 2e, 3a, 3b, 3c, 3d, 44, 4b, 5a, 5b, 5¢, 5d, 6a, 6b, 6¢, 7a, 7b, 7c, 7d, 7e, 8a, 8b, 8c,
9a, 9b.

Les trois fichiers ESFModa (32-1), ESF.123 et ESF.cat (fichiers texte) contiennent des
informations redives aux modalités sous la forme de la variable quditative qui donne a chague
modadité le numéro de la variable alaquelle dle gppartient. Ces fichiers peuvent étre utilisés dans
certains modules graphiques quand on veut répartir les modalités par fenétre.
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L’ option a des fonctions pardlées acdles de CategVar : Read Categ File. Ne pas oublier que :

dedkkosk ok osk k sk sk sk sk kok sk R sk sk e sk b k sk sk sk sk sk skok sk sk sk sk e sk b sk b sk sk sk sk sk sk sk sk sk sk e ok
* Les programmes qui manipulent des fichiers de

* pariables supposent I'erécution

* préalable de ce programme qui permet en outre

* d'éditer les codes modalité.
dkckck ko ks sk k bk ek ks sk sk sk sk sk sk sk sk Rk sk sk ek sk sk sk ke sk sk sk sk sk sk sk sk sk ok
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